
5. Kesimpulan

Penelitian ini telah berhasil mengimplementasikan sebuah sistem rekomendasi anime dengan pendekatan hybrid
menggunakan tiga metode filtering, yaitu k-means clustering, TF-IDF dengan cosine similarity, dan item-based
filtering dengan algoritma SVD. Pendekatan hybrid yang diterapkan menggunakan desain pipelined hybridiza-
tion dengan strategi hybrid cascade, dimana 3 metode filtering diaplikasikan secara berurutan untuk menghasilkan
rekomendasi top-n item recommendation.

Meskipun tujuan awal penelitian ini adalah untuk melihat apakah pendekatan hybrid bisa mengatasi masalah
umum dalam sistem rekomendasi, seperti masalah kelangkaan data (sparsity) dan masalah skala (scalability).
Ternyata hasil penelitian yang diperoleh menunjukkan bahwa masalah-masalah tersebut masih dapat ditemukan
di dalam penelitian ini. Kemungkinan besar, kedua masalah tersebut disebabkan oleh ukuran dataset yang besar
dan masih banyaknya data rating yang kosong. Atau juga bisa disebabkan karena penerapan metode filtering yang
digunakan kurang tepat atau optimal.

Penemuan ini menunjukkan bahwa meskipun di beberapa penelitian lain pendekatan hybrid dapat meningkatk-
an kualitas rekomendasi, ternyata masih diperlukan penelitian lebih lanjut untuk mengatasi tantangan yang ada,
terutama dalam menangani dataset yang besar dan kompleks. Pada penelitian selanjutnya, peneliti berharap dapat
melanjutkan penelitian dengan mengembangkan metode yang lebih efektif untuk mengurangi masalah sparsity dan
meningkatkan skalabilitas, sehingga sistem rekomendasi anime yang dibangun dapat berfungsi lebih baik dalam
berbagai konteks penggunaan.
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