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Hasil dari kedua model yang dilatih menggunakan dataset Liputan6 juga memiliki perkembangan
training loss dan validation loss yang sama seperti kedua model yang dilatih dengan Indosum. Perbedaannya
hanya ada di step ke 500 dimana terjadi overfitting untuk kedua model. Proses validasi kemudain mencegah
terjadinya overfitting lagi di step setelah itu. Dari sisi sumber daya komputasi, hasilnya juga sama dengan kedua
model yang dilatih oleh dataset Indosum, tetapi rasio berbandingan pemakaian kedua model lebih besar di
liputan6 dimana Bert memakai 12,8 GB dan DistilBert memakai 9,8 GB. Dapat disimpulkan bahwa efektifnya
distilBert dalam mengurangi penggunaan sumberdaya system berkorelasi dengan besarnya dataset. Untuk
pembelajaran menggunakan liputan6, durasi pembelajaran dari Bert adalah 3 jam 10 menit dan DistilBert
memiliki durasi 1 jam 56 menit.
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Gambar 8. Penggunaan RAM GPU pada saat proses training menggunakan dataset Liputan6 berjalan. Bert (a)
dan DistilBert (b).

Dari hasil dari proses pembelajaran model Bert dan DistilBert, perkembangan training loss, baik yang
dilatih dengan Indosum, maupun yang dilatih oleh Liputan6, mempunyai pola yang sama dengan Bert sedikit
lebih cepat dalam penurunan nilai training loss untuk setiap 500 step. Walaupun ukuran model DistilBert adalah
setengah dari besar model Bert, perkembangan DistilBert cukup dekat dengan Bert dengan menggunakan waktu
dan sumber daya komputer lebih sedikit dibanding Bert.

5. Kesimpulan

Dalam evaluasi terhadap model DistilBert dan Bert, digunakan dua dataset berbeda yang memiliki
ukuran dan kompleksitas yang berbeda. Hasilnya menunjukkan bahwa DistilBert menunjukkan tingkat Kinerja
yang mirip dengan model Bert, sementara menuntut sumber daya komputasi yang jauh lebih sedikit. Temuan ini
menggarishawahi efisiensi dan efektivitas DistilBert, menjadikannya pilihan untuk tugas-tugas pemrosesan
bahasa alami dimana kendala komputasi dan waktu menjadi perhatian.

Daftar Pustaka

[1] Liu, Y. & Lapata, M. (2019). “Text summarization with pretrained encoders.” arXiv preprint
arXiv:1908.08345

[2] F. Koto, A. Rahimi, J. H. Lau and T. Baldwin (2020). “Indolem and indobert: A benchmark dataset and
pre-trained language model for indonesian nlp", Proceedings of the 28th COLING, 2020.

[3] A. Vaswani, N. Shazeer, N. Parmar, J. Uszkoreit, L. Jones, A. N. Gomez, et al. (2017). "Attention is all you
need", Proceedings of the 31st International Conference on Neural Information Processing Systems ser.
NIPS'17, pp. 6000-6010, 2017.

[4] V. Sanh, L. Debut, J. Chaumond and T. Wolf, (2019). "Distilbert a distilled version of bert: smaller faster
cheaper and lighter", ArXiv, vol. abs/1910.01108, 2019.

[5] J. Devlin, M.-W. Chang, K. Lee and K. Toutanova (2019). "BERT: Pretraining of deep bidirectional
transformers for language understanding", Proceedings of the 2019 Conference of the North American
Chapter of the Association for Computational Linguistics: Human Language Technologies Volume 1
(Long and Short Papers), pp. 4171-4186, Jun. 2019.

[6] K. Kurniawan and S. Louvan (2018). "Indosum: A new benchmark dataset for indonesian text
summarization", 2018 International Conference on Asian Language Processing (IALP), pp. 215-220, 2018.

[7] C. Wirawan (2020), Indonesian  bert2bert  summarization model, [online]  Available:
https://huggingface.co/cahya/bert2bert-indonesian-summarization.

[8] C. Wirawan (2021), Indonesian distilbert base model (uncased), [online] Available:
https://huggingface.co/cahya/distilbert-base-indonesian.

[9] Hang Li, Deep learning for natural language processing: advantages and challenges, National Science
Review, Volume 5, Issue 1, January 2018, Pages 24-26

[10] F. Koto, A. Rahimi, J. H. Lau and T. Baldwin (2020). "Indolem and indobert: A benchmark dataset and
pre-trained language model for indonesian nlp", Proceedings of the 28th COLING, 2020.




Jurnal Tugas Akhir Fakultas Informatika 9-2023

[11]

[12]

[13]

[14]

Fajri Koto, Jey Han Lau, and Timothy Baldwin. 2020. Liputan6: A Large-scale Indonesian Dataset for
Text Summarization. In Proceedings of the 1st Conference of the Asia-Pacific Chapter of the Association
for Computational Linguistics and the 10th International Joint Conference on Natural Language
Processing, pages 598-608, Suzhou, China. Association for Computational Linguistics.

Jackson, R. G., Patel, R., Jayatilleke, N., Kolliakou, A., Ball, M., Gorrell, G., ... & Stewart, R. (2017).
Natural language processing to extract symptoms of severe mental illness from clinical text: the Clinical
Record Interactive Search Comprehensive Data Extraction (CRIS-CODE) project. BMJ open, 7(1),
e012012.

Gustavsson, A., Magnuson, A., Blomberg, B., Andersson, M., Halfvarson, J., & Tysk, C. (2013). On the
difficulty of training recurrent neural networks. Computer Science, 52(3), 337-345.

Sutskever, 1. (2013). Training recurrent neural networks (pp. 1-101). Toronto, ON, Canada: University of
Toronto.

Lampiran

Kode yang dipakai untuk menjalankan percobaan dalam paper ini terdapat pada kedua link berikut:

Model memakai dataset Indosum:
https://colab.research.google.com/drive/ImymEGqgsAtLesfqiEcDktgoSNqqlOQz6k?usp=sharing

Model memakai dataset Liputan6:
https://colab.research.google.com/drive/1Pv2eAUOs_PFp_OgRjOe4mEzDjCNY6ZIk?usp=sharing
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