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Hasil pada Tabel 7 hingga Tabel 9 telah menunjukkan bahwa di ketiga proyek perangkat lunak yang diuji, 

pengiriman proyek perangkat lunak terbaik dicapai oleh proyek Spring. Angka-angka pada proyek Apache dan 

JBoss menunjukkan bahwa kedua proyek ini sebagian besar memiliki pengiriman sprint yang kurang baik. Di 347 

dan 352 sprint, masing-masing dari dua proyek ini memiliki lebih dari 200 sprint yang kurang berprestasi di setiap 

tahap perkembangan. Namun, proyek Spring tampil cukup mengagumkan. Dari 476 sprint dan tiga tahap 

kemajuan, setidaknya lebih dari 300 sprint berhasil memenuhi atau bahkan melampaui target kerja minimum. 

 

 
4.2 Analisis Hasil Pengujian 

Hasil yang terdapat dalam penelitian ini dapat dikaitkan dengan beberapa alasan. Contohnya pengaruh 

dimensi data, terutama dimensi pada dataset issues mungkin menjadi faktor utama yang mempengaruhi performa 

prediction model yang dibangun menggunakan KNN. Kemudian, untuk hasil Decision Tree, hal ini mungkin 

terkait dengan ketidakmampuannya untuk menerapkan regression serta kompleksitas fitur data yang dimiliki 

mungkin menghambat performa keseluruhannya di ketiga tahap kemajuan software project JBoss dan Spring. 

 

Perlu dicatat bahwa hasil yang diperoleh pada penelitian ini diperoleh melalui pendekatan yang lebih 

sederhana berdasarkan penelitian sebelumnya [7]. Meskipun dataset yang digunakan memang berasal dari studi 

[7] yang serupa, ditunjukkan oleh data software project yang kami gunakan dalam penelitian ini, kendala yang 

disebutkan sebelumnya mengenai kurangnya issue dependencies berpengaruh pada hasil. Oleh karena itu, metode 

yang berbeda harus diterapkan untuk membangun model prediksi yang kami sarankan. Dengan demikian, hasil 

pengujian tidak dapat dibandingkan secara langsung karena perbedaan kondisi yang terjadi antara penelitian ini 

dengan penelitian sebelumnya. 

 

 

5. Kesimpulan 

 

Pada penelitian ini, kami mampu mengimplementasikan prediction model dalam lingkungan iterative-based 

software development. Model dibuat menggunakan tiga metode berupa Random Forest Regressor, KNN, dan 

Decision Tree Regressor. Hasil dari pengujian yang dilakukan telah menunjukkan bahwa Random Forest 

Regressor merupakan algoritma dengan performa terbaik. Selain itu dalam pembuatan model, didapatkan performa 

setiap sprint dalam ketiga software project yang diuji yaitu Apache, JBoss, dan Spring. Melalui hasil pencapaian 

setiap sprint dari ketiga software project tersebut, ditemukan bahwa sebagian besar dari sprint dalam proyek 

Spring mampu memenuhi dan/atau melampaui target minimum. Hal ini menunjukkan bahwa proyek Spring 

merupakan software project dengan tingkat sprint delivery terbaik. 

 
Dalam pengujian terdapat beberapa hasil dari KNN dan Decision Tree Regressor yang mampu melampaui 

performa Random Forest Regressor. Tetapi, performa yang stabil dari Random Forest Regressor pada setiap 

tahapan sprint dari semua software project yang diuji menunjukkan bahwa algoritma ini lebih baik untuk 

digunakan pada pembentukan prediction model. Oleh sebab itu walaupun tidak meraih hasil optimum, sistem 

prediksi yang diusulkan memungkinkan untuk diterapkan dalam lingkungan iterative-based software development. 

Sebagai saran ke depannya, penelitian ini bisa dikembangkan lagi untuk meraih hasil optimum. Contohnya dengan 

menguji performa prediction model dari penelitian ini pada data software project lain, melakukan optimisasi pada 

preprocessing data dalam penelitian ini, atau mencoba membangun prediction model lain menggunakan kombinasi 

ensemble learning methods seperti Random Forest dengan Deep Neural Networks. 
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