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Gambear 6. Perkembangan akurasi terhadap setiap skenario.

Berdasarkan hasil pengujian yang dilakukan pada Gambar 6, pengujian yang dilakukan menggunakan
metode CNN, RNN dan C-RNN dengan menerapkan kombinasi fitur perluasan FastText dan ekstraksi fitur
TF-IDF, terdapat peningkatan akurasi dengan menggabungkan ekstraksi fitur TF-IDF dengan fitur perluasan
FastText. Akurasi tertinggi dicapai oleh model RNN pada fitur 1 teratas dengan menggunakan korpus
IndoNews yaitu sebesar 5.39% dibandingkan dengan baseline, kemudian model CNN mengalami peningkatan
dengan menggunakan korpus IndoNews sebesar 1.56% pada fitur 5 teratas, dan model C-RNN mengalami
peningkatan sebesar 1.41% pada korpus IndoNews pada fitur 1 teratas.

4. Kesimpulan

Penelitian ini menggunakan 29.085 tweet dalam Bahasa Indonesia dengan pola linguistik terbuka untuk
mendeteksi cyberbullying. Dalam klasifikasi, CNN, RNN, dan C-RNN digunakan. Data dikumpulkan
menggunakan perayapan data berbasis bahasa pemrograman Python dan diberi label secara manual. TF-IDF
digunakan sebagai ekstraksi fitur yang mengekstraksi informasi dan mengubahnya menjadi format vector sehingga
dapat diproses oleh model deep learning. Kombinasi N-Gram digunakan untuk ekstraksi TF-IDF, dengan
memberikan ketepatan klasifikasi yang tinggi. FastText digunakan untuk membangun korpus kemiripan untuk
perluasan fitur.

Hasil akurasi dari model hybrid deep learning C-RNN belum berhasil melampaui nilai akurasi dari model
RNN, model deep learning RNN lebih unggul dalam hal akurasi dibandingan dengan model lainnya. Jika Dilihat
dari jenis N-gram dan jumlah maksimum fitur yang digunakan sebagai parameter TF-IDF, maka Allgram
(Unigram, Bigram, Trigram) dan jumlah maksimum fitur sebesar 1000, berpengaruh baik terhadap sistem deteksi
cyberbullying.

Penggunaan fitur ekspansi telah terbukti meningkatkan akurasi pada setiap model yang digunakan pada
penelitian ini. Hasil dari akurasi CNN adalah 79,36% meningkat 1,56% dari baseline, sedangkan akurasi RNN
adalah 79,46% meningkat 5,40% dari baseline. Kemudian, untuk model C-RNN mendapatkan peningkatan akurasi
dari baseline sebesar 1,41% hingga mencapai akurasi 79,39%.

Dari hasil penelitian ini, pendekatan ekspansi fitur menunjukkan efektivitas yang signifikan dalam mendeteksi
cyberbullying pada media social Twitter. Meskipun pendekatan ini telah menunjukkan hasil yang menjanjikan,
masih ada ruang untuk peningkatan dan optimasi.
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